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Analiza danych i uczenie maszynowe
Karta opisu przedmiotu

Informacje podstawowe

Kierunek studiow Cykl dydaktyczny
Nowoczesne Technologie w Kryminalistyce (kierunek 2025/2026

wspalny - WIEIT, WH, WIMIC) Kod przedmiotu
Specjalnos¢ INKTS.1i20.08565.25
) Jezyki wyktadowe
Jednostka organizacyjna polski

Wydziat Informatyki, Elektroniki i Telekomunikacji Obligatoryjno$¢

Poziom ksztatcenia Obowigzkowy

Studia inzynierskie | stopnia Blok zajeciowy

Forma studiow Przedmioty kierunkowe

Stacjonarne Przedmiot powiazany z badaniami naukowymi

Profil studiéow Tak
0Ogélnoakademicki

Koordynator Maciej Wielgosz
przedmiotu
Prowadzacy zajecia Maciej Wielgosz
Okres Forma zaliczenia Liczba
Semestr 6 Zaliczenie punktéw ECTS
5
Forma prowadzenia i godziny zajec
Wyktad: 28
Cwiczenia projektowe: 28
Cele ksztatcenia dla przedmiotu
Cl Przekazanie wiedzy z zakresu technik i metod uczenia maszynowego.
C2 Zapoznanie studentéw z biezacymi trendami w dziedzinie.
C3 Uswiadomienie stuchaczom probleméw dotyczacych analizy danych pochodzacych z réznych zrédet.
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Kod

Efekty uczenia sie dla przedmiotu

Efekty w zakresie

Wiedzy - Student zna i rozumie:

W1 Zna specyfike oraz dobre praktyki pracy z danymi
pochodzgcymi z réznych zZrédet.
w2 Zna metody i techniki uczenia maszynowego i ich

zastosowanie w analizie danych.

Umiejetnosci - Student potrafi:

ul

Umie rozwigzywac zadane problemy poprzez dobér
odpowiednich algorytmdw uczenia maszynowego i ich
wdrozenie z uzyciem dostepnych bibliotek lub
narzedzi wysokiego poziomu.

Kompetencji spotecznych - Student jest gotéw do:

K1l

Rozumie znaczenie, korzysci i trudnosci zwigzane
z taczeniem danych pochodzacych z réznych Zrédet.

Kierunkowe efekty

uczenia sie

Metody weryfikacji

NKT1A WO05, NKT1A W09 | Aktywnos¢ na zajeciach,

Udziat w dyskusji

NKT1A W05, NKT1A W09 | Aktywnosc¢ na zajeciach,

Udziat w dyskusji

NKT1A_U04, NKT1A_U06, | Projekt
NKT1A_UO7, NKT1A_UO8

NKT1A_K04

Aktywnos$¢ na zajeciach,
Udziat w dyskusji

Tresci programowe zapewniajace uzyskanie efektow uczenia sie dla modutu zajec

W trakcie realizacji modutu przedstawione zostang techniki i metody uczenia maszynowego, ze szczegélnym
uwzglednieniem biezacych trendéw oraz kwestii dotyczacych analizy danych pochodzacych z réznych Zrédet. Studenci
zachecani beda do udziatu w dyskusjach, a praktyczng znajomos¢ przedstawianych zagadnien potwierdzg realizujgc w

niewielkich grupach projekty.

Naktad pracy studenta

Rodzaje zajec¢ studenta

Wyktad

Cwiczenia projektowe

Przygotowanie do zajec

Samodzielne studiowanie tematyki zajec

Dodatkowe godziny kontaktowe

Przygotowanie projektu, prezentacji, pracy pisemnej,
sprawozdania

taczny naktfad pracy studenta
Liczba godzin kontaktowych

* godzina (lekcyjna) oznacza 45 minut
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Srednia liczba godzin* przeznaczonych
na zrealizowane aktywnosci

28
28
15

30

30

Liczba godzin
136

Liczba godzin
56
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Tresci programowe

Efekty uczenia sie dla | Formy prowadzenia

Lp. Tresci programowe przedmiotu zajec

1. Podstawowe pojecia i klasyfikacja algorytméw uczenia | W2 Wyktad
maszynowego.

2. Proces analizy danych w praktyce: dobér algorytméw i | W1, W2, U1, K1 Wyktad, Cwiczenia
dobre praktyki. projektowe

3. Biezace trendy w uczeniu maszynowym. W1, W2, K1 Wyktad

4, Analiza danych pochodzacych z réznych Zrédet. W1, K1 Wyktad, Cwiczenia

projektowe

Informacje rozszerzone

Metody i techniki ksztatcenia :

Ksztatcenie zdalne, Mini wyktad, Dyskusja, Praca grupowa, Metoda projektowa (ang. Project Based Learning)

Rodzaj zaje¢ Metody zaliczenia Warunki zaliczenia przedmiotu
Wyktad Aktywnos¢ na zajeciach, Udziat w dyskusji
Cwiczenia projektowe Aktywnos¢ na zajeciach, Udziat w dyskusji, Projekt

Dodatkowy opis

Zajecia sg prowadzone z wykorzystaniem innowacyjnych metod dydaktycznych opracowanych w projekcie
POWR.03.04.00-00-D002/16, realizowanym w latach 2017-2019 na Wydziale Informatyki, Elektroniki i Telekomunikacji w
ramach Programu Operacyjnego Wiedza Edukacja Rozwéj 2014-2020.

Warunki i sposdb zaliczenia poszczegodlnych form zaje¢, w tym zasady zaliczen poprawkowych,
a takze warunki dopuszczenia do egzaminu

Wykonanie zadan na zajeciach oraz projektu gtéwnego.

Sposdb obliczania oceny koncowej

Réwnowazna ocenie z ¢wiczeh projektowych.

Sposéb i tryb wyréwnywania zalegtosci powstatych wskutek nieobecnosci studenta na zajeciach

Wykonanie w czasie wtasnym/na zajeciach innej grupy wymaganych zadan.

Wymagania wstepne i dodatkowe

Podstawowa znajomos¢ jezyka Python.

Zasady udziatu w poszczegdlnych zajeciach, ze wskazaniem, czy obecnos¢ studenta na zajeciach jest
obowiagzkowa

Wykfad: Studenci uczestnicza w zajeciach poznajac kolejne tresci nauczania zgodnie z syllabusem przedmiotu. Studenci
winni na biezgco zadawac pytania i wyjasnia¢ watpliwosci. Rejestracja audiowizualna wyktadu wymaga zgody prowadzacego.
Obecnos¢ nie jest obowigzkowa.

Cwiczenia projektowe: obecnoé¢ obowigzkowa na pierwszych kilku zajeciach (zadania/mini-projekty), potem konsultacje dt.
gtéwnego projektu w razie potrzeby.
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Kierunkowe efekty uczenia sie

Kod

NKT1A_ K04

NKT1A_U04

NKT1A U06

NKT1A_U07

NKT1A_U08

NKT1A W05

NKT1A W09
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Tresé

Ma $wiadomos$¢ znaczenia wiedzy interdyscyplinarnej w procesie opisu oraz wyjasniania réznych proceséw i
zjawisk spotecznych

Potrafi planowac i przeprowadzac testy, eksperymenty i badania z dziedziny elektroniki, telekomunikacji i
informatyki, w szczegdlnosci zwigzane z analizg kryminlistyczna oraz analiza bezpieczenstwa, oparte na
obliczeniach, symulacjach komputerowych i pomiarach.

Potrafi pozyskiwa¢ informacje z literatury, baz danych i innych Zrddet; potrafi integrowac uzyskane
informacje, dokonywac ich interpretacji, a takze wycigga¢ wnioski oraz formutowad i uzasadniac opinie;

Potrafi projektowad systemy wbudowane oraz aplikacje komputerowe z uwzglednieniem zadanych kryteriéw
uzytkowych i ekonomicznych, wspierajacych proces wnioskowania w kryminalistyce, przy wykorzystaniu
wiasciwych metod, technik i narzedzi,

Potrafi postuzy¢ sie wiasciwie dobranymi metodami i urzagdzeniami umozliwiajgcymi pomiar podstawowych
wielkosci charakteryzujacych uktady elektroniczne, systemy transmij danych oraz przetwarzania informacji;
potrafi dobra¢ odpowiednia narzedzia informatyczne do analizy kryminalistycznej, umie ocenié przydatnos¢
poznanych technik analizy danych do rozwigzywania prostych zadan inzynierskich,

Ma uporzadkowang wiedze w zakresie metodyki i technik programowania; zna zasady doboru jezyka
programowania do rozwigzywania probleméw w zakresie oprogramowania sprzetu i ustug; rozumie metody
specyfikowania podstawowych wymagah w zakresie oprogramowania;

Zna i rozumie metody, narzedzia oraz techniki pozyskiwania informacji i danych pozwalajgcych opisywad
procesy i zjawiska spoteczne
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